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TensorFlow allows building neural network models to recognize spoken words. Module development
includes 4 stages: create (or use a ready-made one) dataset; build NN; train the NN; test NN.
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Face recognition is the automatic localization of a human face in an image or video and, if necessary,
identification of a person's identity based on available databases. Interest in these systems is very high due to
the wide range of tasks that they solve. In particular, face recognition is widely used in security systems and
data protection systems, as a way to verify personnel who have access to sensitive enterprise data. Today,
machine learning methods, in particular Deep learning methods, have been widely used in the field of pattern
recognition (especially face recognition).

The General principle of operation can be divided into four steps:
– Face detection, when a face is detected in the frames of a photo or video camera.
– Face analysis, which consists of scanning the nodal points on the detected face.
– Converting an image into data, or converting into unique numeric data called a faceprint.
– Search for data matches, during which the face print is compared with a database of photos with

identifiers that can be compared.
This identification method can be implemented using the Python programming language with the

OpenCV library (Open Source Computer Vision Library). OpenCV is an open source computer vision and
machine learning software library. The library has more than 2500 optimized algorithms, which includes a
comprehensive set of both classic and state-of-the-art computer vision and machine learning algorithms.
These algorithms can be used to detect and recognize faces, identify objects, classify human actions in
videos and many other purposes.

To build our OpenCV face recognition pipeline, we’ll be applying deep learning in two key steps: to
apply face detection, which detects the presence and location of a face in an image, but does not identify it;
to extract the 128-d feature vectors (so called embeddings) that quantify each face in an image. For working
with data arrays, the Python programming language is used, including the scikit-learn library for extracting
features from a data set

To implement such a project you need to work out 3 stages:
– Face detection and data collection.
– Training of Recognizer.
– Face recognition.
First  of  all,  we need to capture a  face to compare it  with a  new face captured in the future.  The most

common method of face detection uses the Haar cascade classifier [1].
Initially, the algorithm requires a lot of positive images (faces), and negative images (without faces) to

train the classifier. Then you need to extract functions from the classifier. The OpenCV library comes with a
trainer and detector that can recognize not only faces, but also any other objects similar to the specified
parameters [2].

A data set is created that stores groups of photos in gray with the part that was used for face detection. A
set of 30 samples for each identifier can be considered optimal.

On the training stage takes all user data from our dataset and the OpenCV – Recognizer library
instructor. This is done directly using a specific OpenCV function. To train a face recognition model with
deep learning, each input batch of data includes three images: the anchor (current face); the positive image
(image of person with the same identity with anchor); the negative image (does not have the same identity

https://usa.kaspersky.com/resource-center/definitions/biometrics


Защита информации и технологии информационной безопасности

СОВРЕМЕННЫЕ СРЕДСТВА СВЯЗИ – 2020
~ 224 ~

with anchor). The neural network computes the 128-d embeddings for each face and then tweaks the weights
of the network.

On the recognition stage, we can see the face on the camera, and if the person was photographed and
trained earlier, our Recognizer will do a «processing» that returns its ID and index, which shows how
confident the Recognizer is in this feature.
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При постановке задачи секретной передачи, «не видимой» для посторонних людей или
программ, при скрытии самого факта передачи информации, или внедрения секретной (авторской)
информации в какой-либо цифровой контейнер, могут быть использованы методы стеганографии.

Цифровая стеганография — направление классической стеганографии, основанное на сокрытии
или внедрении дополнительной информации в цифровые объекты, вызывая при этом некоторые
искажения этих объектов. В рамках представленного исследования предлагается разработка техники
осаждения информации в растровые изображения по аналогии с методом LSB [1]. При этом главной
отличительной особенностью предлагаемой техники осаждения является минимизация отклонений
цветовых значений модифицированных бит от начальных значений, что позволит достичь большей
стегостойкости метода осаждения.

Как известно изображение в формате RGB  по сути представляет собой три массива яркостей
пикселей – по одному на каждый канал. Количество строк и столбцов в массиве соответствует
количеству пикселей изображения по горизонтали и вертикали.
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Суть предлагаемой модификации заключается в следующем. На начальном этапе с помощью
секретного ключа определяется выборка бит изображения, в которые будет осаждаться информация.
Длина выборки для осаждения одного символа равна количеству символов в применяемом алфавите.
Так, например, для латинского алфавита, при условии, что выборку осуществляем по красному
каналу, она может быть следующей (в векторе A1′ содержатся 26 значения яркостей красного канала,
каждая из которых заканчивается на 7 (данная цифра определяется ключом).
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